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  ملخص
يُعددد تيليددم الم ددا ر م ددد مهددم تلبيقددات معالطددة اللحددات اللبيايددة،  يدد  يعتمددد تالاثييددا   لدد  الت ددني  ال   ددي 
)إيطابي، سلبي، ميايد( لتقييم اتطاهات الرمي العام. ومع ذلك، تم م السدديرثة تيددديا  يوهرثددا  لهددة  ابب مددة  سددب  
ما تسببه من "ابعكاس في القلبية العاطفية"، مما يؤدي إل  ت نيفات مضددللة تعتمددد  لدد  السددل  اللف ددي للددن  

منهطيددة لبدبيددات العلميددة اليدي ددة أستل ددال مسددالي  التحلدد    وتتطاهم الق د اليقيقددي. تقدددم هددة  الولاقددة مرايعددة
 (Transformers)  لدد  هددةا التيدددي، مددع تتبددع التلددولا المنهطددي مددن اإليددات التقليديددة إلدد  بمدداذ  الميددوأت

 RoBERTa مظهددرت النتددافو تفددوج بمدداذ  م ددم .(Multi-Task Learning) واستراتيطيات التعلم متعدد المهددام
دقددة  AraBERT ، بينما سطم مداء النماذ  العربية م م(%99ت م إل   F1 بتيقيق دلاية) في اللحة الإبطليزثة

%. كمددا م بددا إطددالا الددتعلم متعدددد المهددام فعاليتدده فددي لافددع كفدداءا ك ددع السدديرثة  بددر مهددام مسددا دا. 84تقددالا  
وبالتوازي مع ذلددك، تسددلو الولاقددة الضددوء  لدد  الفطددوا البي يددة فددي اللحددات منيفضددة المددوالاد، أ سدديما اللحددة العربيددة 

 ربيددة(. تيتددتم الولاقددة بتو دديات -بتعقيددداتها ال ددر ية، وتعدددد لهطاتهددا، وظدداهرا اللتا ددة ةيددر المايالاثددة )الفرابلددو
 ملية تتميولا  ول ضرولاا بناء مطمو ات بيابددات  ربيددة ةنيددة وموسددومة يدددوثا ، وتوظيدد  بمدداذ  سدديا ية متقدمددة 

 لتيقيق فهم م مق للن وص الساخرا .
تيليم الم ا ر، ك ع السيرثة، ابعكدداس القلبيددة، الميددوأت، الددتعلم متعدددد المهددام، معالطددة  :الكلمات المفتاحية 

 .اللحة العربية

Abstract 
 Sentiment Analysis (SA) is a fundamental application of Natural Language 
Processing (NLP), historically relying on a three-way classification (positive, 
negative, neutral) to evaluate public opinion trends. However, sarcasm poses a 
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critical challenge to these systems due to "polarity inversion," leading to misleading 
classifications that rely on the superficial lexical tone of the text while ignoring the 
true intent. This paper presents a systematic literature review of recent studies to 
explore methodologies for overcoming this challenge, tracing the methodological 
evolution from traditional mechanisms to Transformer-based architectures and Multi-
Task Learning (MTL) strategies. The findings demonstrate the superiority of models 
like RoBERTa in English (achieving an F1-score of up to 99%), while Arabic models 
like AraBERT recorded an accuracy approaching 84%. Furthermore, MTL 
frameworks proved highly effective in enhancing sarcasm detection performance 
through auxiliary tasks. Concurrently, the paper highlights the research gap in low-
resource languages, particularly Arabic, with its morphological complexity, dialectal 
diversity, and non-standard writing phenomena (Franco-Arabic). The paper 
concludes with actionable recommendations centered around the urgent need to 
build rich, manually annotated Arabic datasets and employ advanced contextual 
models to achieve a deeper understanding of sarcastic texts. 
 Keywords: Sentiment Analysis, Sarcasm Detection, Polarity Inversion, 
Transformers, Multi-Task Learning, Arabic NLP. 

   المقدمة. 1
  (Sentiment Analysis) خلفية  امة  ن تيليم الم ا ر 1.1 

الضدديمة، م ددبيا من ددات التوا ددم اأيتمددا ي، ومواقددع المرايعددات، والمنتددديات فددي   ددر الرقمنددة والبيابددات 
اليقيقيددة للمسددتيدمين. وفددي هددةا السددياج،  الإللتروبية  م ا ة منايم ةنيددة  ددالميتوذ الددةي يعكددو اإلااء والتويهددات
، والددةي يُعددرل فددي  عددت ابدبيددات (NLP) يبددرز تيليددم الم ددا ر كر ددد مبددرز فددروغ معالطددة اللحددات اللبيايددة

يهدددل هددةا المطددال إلدد  تلددوثر خوالازميددات وطرافددق  سددابية قددادلاا  لدد   .(Opinion Mining)  اسددتيرا  اإلااء
 .قراءا الن وص ةير المهيكلددة، واسددتيرا  الم ددا ر، واأبفعدداأت، واأتطاهددات المضددمرا فيهددا   ددكم  لددي وذكددي

للن ؛ مي تيديد مددا إذا كددا   (Emotional Polarity) "تعتمد هة  العملية يوهرثا   ل  تيديد "القلبية العاطفية
الموقع المو ددول فددي الددن  إيطابيددا  مو سددلبيا  تطددا  كيددا  معددين )يكددو  هددةا الليددا  منتطددا ،  ي ددا ، مؤسسددة، مو 
 ددد ا (. وقددد م بتددا تقنيددات تيليددم الم ددا ر مهميددة  الحددة و اليددة التددر ير فددي  ددت  المطدداأت التلبيقيددة؛ فهددي ابداا 
المعتمدددا فددي تيليددم  ركددة السددوج وتقيدديم المنتطددات التطالاثددة، كمددا تلعدد  دولاا  ميولاثددا  فددي إدالاا سددمعة الع مددات 

وتلوثر مب مة خدمة العم ء الةكية. وأ يقت ر ابمر  لدد  المطددال التطددالاي،  (Brand Reputation) التطالاثة
بددم يمتددد لي دددمم الر ددد السياسددي، وتيليدددم اليلددا  العددام، ومرا بدددة ال ددية النفسددية للمطتمعدددات  بددر است دددعالا 

ولتيقيددق هددة  ابهدددال العمليددة  لدد  بلدداج واسددع، كددا  لزامددا   لدد  ابب مددة الياسددوبية وضددع  .الم ددا ر السددافدا
إطددالاات ت ددنيفية  ياسددية لفددرز هددة  اللميددات الهافلددة مددن البيابددات الن ددية   ددكم منهطددي، وهددو مددا قدداد إلدد  ظهددولا 

 .النماذ  الت نيفية ابساسية التي تقوم  ليها مع م ابب مة اإلية  ت  اليوم
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 النموذ  التقليدي لتيليم الم ا ر: الت ني  ال   ي 1.2 
ا تمدت مب مة تيليم الم ا ر تالاثييا   ل  بموذ  ت ني     ي  سيو ومبا ر، يقوم بت ني  الن وص إلدد   

يعتمددد هددةا النمددوذ  التقليدددي  .(Neutral) ، مو ميايددد (Negative) ، سددلبي(Positive) فئددات ميددددا: إيطددابي
 ل  افتراض مساسي مفاد  م  هناك تلا قا  مبا را  بين المعطم المسددتيدم )الللمددات( والم ددا ر المضددمرا؛ فددالن  
اليدداوي  لدد  كلمددات م ددم "ممتدداز" و"سددعيد" يُ ددنع كايطددابي، بينمددا الددن  اليدداوي  لدد  "سدديء" و"فا ددم" يُ ددنع 
كسدددلبي، ومدددا  ددددا ذلدددك يُعتبدددر ميايددددا . وقدددد م بدددا هدددةا الدددنهو فعاليدددة  اليدددة فدددي التعامدددم مدددع الن دددوص المبا دددرا 

 .التعبير و رثية

 :  الم كلة البي ية 1.3 

 لدد  الددرةم مددن فعاليددة النمددوذ  ال   ددي فددي السددياقات المبا ددرا، إأ مبدده يف ددم   تيدددي السدديرثة وابعكدداس القلبيددة
تم م السيرثة تيديا  يوهرثا  لمعالطة اللحددة اللبيايددة  .(Sarcasm) ف    ذلاثعا   ند موايهة لحة التولاثة والسيرثة
؛  يدد  يُسددتيدم معطددم إيطددابي ظاهرثددا  للتعبيددر (Polarity Inversion) "ببها تنتو مددا يُعددرل بددد "ابعكدداس القلبيددة
ما ملاوغ هةا الهاتع الةي يسددتهلك  لالاثتدده خدد ل " ل  سبيم الم ال، عبالاا  . ن موقع سلبي  قيقي، مو العكو

، سددتقوم اليوالازميددات التقليديددة  قددراءا الللمددات "لاافددع" و"هدداتع" وت ددنفها كددن  "إيطددابي"، متطاهلددة "!  ددر دقددافق
تمامدددا  السدددياج السدددلبي المتم دددم فدددي  يددد  اسدددته ك البلالاثدددة السدددرثع. هدددةا الق دددولا يدددؤدي إلددد  ت دددوثه البيابدددات 

ممااي عل ااو ر ااظعة قادمااع ىااي      اا   التيليلية، وإ لاء قرالاات خاطئة للمؤسسددات المعتمدددا  لدد  هددة  ابب مددة،

كشف السخةعع ورصحيح التصنيف ليس رةفيً رقنييً، بو ضةو   بحثيااع م حااع رتاايح ا اتقااين فلاا  رصاانيف  بااي   

 .الفئيت

 أهداف الورقة ومساهماتها  1.4 - 
ابل قددا  مددن هددة  الفطددوا البي يددة، تهدددل هددة  الولاقددة إلدد  تقددديم مرايعددة منهطيددة  دداملة تتطدداوز التيليددم ال   ددي 

 :البسيو لتناقش تعقيدات التفا م بين الم ا ر والسيرثة. وتتم م مساهمات هة  الولاقة في

 .تقديم إطالا ب ري ييدد م م  السيرثة وكيفية تر يرها  ل  ابعكاس القلبية العاطفية في الن وص .1

اسددتعراض وتقيدديم م دددو التلددولاات المنهطيددة فددي معالطددة هددة  الم ددكلة، مددع التركيددز  لدد  كفدداءا بمدداذ   .2
 .(Multi-task Learning) و ليات التعلم متعدد المهام (Transformers) الميوأت

تسليو الضوء  ل  التيديات الإضا ية التي توايه تلبيددق هددة  النمدداذ  المتقدمددة  لدد  اللحددات منيفضددة  .3
 .الموالاد، مع مخة اللحة العربية وخ اف ها المولافولويية واللهطية كيالة دلااسية لاافدا

تقددديم مطمو ددة مددن التو دديات العمليددة واأتطاهددات المسددتقبلية لبندداء مب مددة ذكدداء ا ددلنا ي قددادلاا  لدد   .4
 .فهم "الق د" ولااء الن وص الساخرا بدقة م ل 

 هيكل الورقة البحثية  -  1.5
تتضمن الولاقة  رضا  للإطالا الن ري والمفاهيم ابساسية، تليها منهطيددة البيدد  المسددتيدمة فددي يمددع المعلومددات  

وتيليلها.  م تُعرض النتافو التي تو لا إليها الدلااسات اليدي ة، تليها مناق ة متعمقة لهة  النتددافو. تنتهددي الولاقددة 
 . ياتمة وتو يات  ملية، وقافمة  المرايع المعتمدا
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 المنهجية  2-
 تعتمدددد هدددة  الولاقدددة  لددد  المدددنهو الو دددفي التيليلدددي القدددافم  لددد  المرايعدددة المنهطيدددة لبدبيدددات العلميدددة اليدي دددة

(Systematic Literature Review). 
  استراتيجية البحث  2.1

، IEEE Xplore ،ACM Digital Library م ددم) تددم إيددراء مسدد   ددامم فددي قوا ددد البيابددات العلميددة الرقميددة
Springer Link ،MDPIاسدددتيدام مطمو دددة مدددن الللمدددات المفتا يدددة  ددداللحتين العربيدددة  (، ويويدددم سدددكوألا 

 :والإبطليزثة. تضمنا الللمات المفتا ية

 العربية: "تيليم الم ددا ر"، "ت ددني  إيطددابي سددلبي ميايددد"، "ك ددع السدديرثة"، "معالطددة اللحددة العربيددة"،  •
 .""التعلم العميق

 Sentiment analysis", "sarcasm detection", "positive negative neutral" : الإبطليزثددة •
classification", "deep learning transformers", "Arabic NLP". 

 :تم اختيار الدراسات بناءً على المعايير التالية معايير الاختيار والاستبعاد 2.2 
)مو المقبولددة للن ددر فددي دولا الن ددر  2024و  2019الدلااسددات المن ددولاا بددين  ددامي  : معايير التضمين •

 .المرموقة( والتي تركز  ل  تيليم الم ا ر ال   ي )إيطابي/سلبي/ميايد( وك ع السيرثة
اسددتُبعدت الدلااسددات ةيددر المن ددولاا فددي مطدد ت مو مددؤتمرات  لميددة ميكمددة، مو تلددك   :معايير الاستتبعاد •

 .التي تركز فقو  ل  الت ني  ال نافي دو  تناول تيدي السيرثة
 : عملية استخلاص البيانات وتحليلها  2.3
، BERT)  عدددد يمدددع الدلااسدددات ابوليدددة، تدددم اسدددتي ص البيابدددات ابساسدددية منهدددا، م دددم: النمددداذ  المسدددتيدمة 

RoBERTa ،AraBERT بدددوغ مطمو دددات البيابدددات(، إلددد ، (ArSarcasm-v2 ،News Headlines ،
MUStARD)والمقاييو المسددتيدمة للتقيدديم ، (الدقددة Accuracyدلايددة ، F1اأسددتد اء ، Recall).  تددم  عددد ذلددك

تيليددم هددة  البيابددات واسددتي ص النتددافو الرفيسددية  ددول مداء النمدداذ  الميتلفددة والتيددديات الم ددتركة. وقددد مُطددرت 
لضما  ال فا ية والقابلية للتلرالا فددي هددة   (PRISMA)  ملية الفرز واأستي ص وفقا  للمبادئ التوييهية لمايالا

 .المرايعة المنهطية
 النتائج  -3

قظهةت المةاج ع قن التحدعيت الأسيسيع رنقسم فل  ثلاثع محيو   ئيسيع عدُهةهي  تحليل التحديات الرئيسية 3.1  

 (1) اللدون التيل 

 (: محاور التحديات الرئيسية في كشف السخرية1جدول )

 

 التفاصيل والمظاهر نوع التحدي
 .التعقيد الصرفي والنحوي، تعدد اللهجات )في العربية(، الاستعارات والكنايات لغوي 
 .اعتماد السخرية على سياق أوسع، مثل المحادثة السابقة أو الحدث المرجعي سياقي
 .ندرة المجموعات المصنفة يدوياً، خاصة للغات منخفضة الموارد وللسخرية تحديداً  بياناتي

 

ستتجلا النمتتاذج القاعمتتة علتتى المحتتولات أداءً متفاوتتتاً عبتتر اللغتتات  أداء النمتتاذج فتتي كشتتر الستتخرية  3.2
 :والمجموعات المختلفة
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، News Headlines مداء  متقدما   ل  مطمو ددة بيابددات RoBERTa مظهر بموذ   :للغة الإنجليزية •
 .%99ت م إل   F1 ميققا  دلاية

بتافو ييدا،  ي  و ددلا دقددة  AraBERT متعددا اللحات و BERT  ققا بماذ  م م : للغة العربية •
 كما مظهر بموذ  التعلم متعدد المهام .ArSarcasm %  ل  مطمو ة بيابات84إل   (Accuracy) الت ني 

(Multi-Task Learning) مداء  ممتازا ، ميققا  دلاية F1  في مهمة ك ع السيرثة76.42قدلاها % . 
ل دقددة تطدداوزت  XLM-RoBERTa  قق بمددوذ  : عربية-لغة الفرانكو • % فددي التعددر ل  لدد  85المُعددد 

 .السيرثة في الن وص المكتوبة  اليرول ال تينية وابلاقام
 

( ملي ددا  بداء النمدداذ  الميتلفددة فددي مهمددة ك ددع 2يُ هددر الطدددول التددالي ):   النتتتاعا التجميةيتتة 3.3 - 
 :السيرثة
 (: ملي  مداء النماذ  في مهمة ك ع السيرثة2يدول )

 

 (%) النتيجة المقياس اللغة / مجموعة البيانات الدراسة / النموذج

Helal et al., 2024 (RoBERTa) الإبطليزثة (News Headlines) F1-Score 99.00 

Bodige et al., 2024 (Transformer) متعدد اللحات (ArSarcasm) Accuracy 84.00 

 F1-Score 76.42 (ArSarcasm_sarcasm) العربية MTL (2024) دلااسة

 +Accuracy 85.00  ربية-فرابلو Franco-Arabic (2024) دلااسة

 (MUStARD) متعدد الوسافو (.Chauhan et al) دلااسة التعلم متعدد المهام

تيسدددددددددددين  دددددددددددن 
النمددددددددددددددددددددددددددددددددددددددداذ  

 مداء متفوج  ابساسية
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 مناقشة النتاعا  -4
تُ هر النتافو بوضوح م  اأبتقال من بماذ  التعلم اإلي التقليدية إل  بماذ  التعلم العميق القافمة  ل  الميددوأت 

يم ددم بقلددة بوعيددة فددي قدددلاا ابب مددة  لدد  التقددا  الفددروج الد يقددة للسددياج، وهددو ممددر  RoBERTa و BERT م ددم
مساسددي لل ددع السدديرثة. ومددع ذلددك، فددا  التفدداوت اللبيددر فددي ابداء بددين اللحددات الحنيددة  ددالموالاد )م ددم الإبطليزثددة( 
واللحات منيفضة الموالاد )م م العربيددة( يسددلو الضددوء  لدد  الم ددكلة المسددتمرا المتم لددة فددي فقددر البيابددات الم ددنفة 

 .و دم تطابو اللهطات

    وا دا  مددن خدد ل تدددلاث  النمددوذ   لدد  مهددام مسددا دا )م ددم تيليددم الم ددا ر  (MTL) يقدم التعلم متعدد المهام
ال رثية والضددمنية( لتيسددين مدافدده فددي المهمددة ابساسددية )ك ددع السدديرثة(، كمددا ظهددر فددي النتددافو الميسددنة التددي 

م ددم الفددالاج فددي ابداء ) كمددا م  تبدداين ابداء  بددر مطمو ددات البيابددات الميتلفددة ..Chauhan et al  ققها إطالا
يؤكددد  لدد  م   موميددة النمددوذ  وقدلاتدده  لدد  التليدد  مددع  ((Reddit) بددين العندداوثن الإخبالاثددة ومن ددة لاثددديا

 .سياقات يديدا أ تزال تيديا  كبيرا  

 ربيددة  ددن  قيقددة مهمددة: ةالبددا  مددا يكددو  الميتددوذ -مخيرا ، تل ع الطهود المبةولة في التعامددم مددع ظدداهرا الفرابلددو
الرقمي ةير مايالاي، مما يستلزم تلددوثر بمدداذ  متي  ددة تتطدداوز الن ددوص العربيددة المكتوبددة  دداليرول العربيددة 

 .التقليدية

 الاستنتاج   -5
خل دددا هدددة  الولاقدددة إلددد  م  ك دددع السددديرثة يُم دددم  اليدددا  اليدددد الفا دددم بدددين مب مدددة تيليدددم الم دددا ر السدددليية 
وابب مة الةكية القادلاا  ل  الفهم العميق للحة الب رثة. بينما  ققا بماذ  الميوأت طفرات بوعيددة فددي ابداء، أ 

 تزال هناك فطوات كبيرا، مبرزها في :

 .تطاوز  دود الطملة الوا دا إل  فهم المياد ة  ركملها والمعرفة اليلفية  :فهم السياج العميق .1
اليايددة المليددة لبندداء مطمو ددات بيابددات ضدديمة وم ددنفة يدددوثا  للسدديرثة فددي   :اللحات منيفضددة المددوالاد  .2

 .لحات م م العربية
ت طددوثر بمدداذ  أ تتفددوج فقددو  لدد  بيابددات التدددلاث ، بددم تددؤدي   ددكم ييددد  لدد   : موميددة النمددوذ  .3

 .ب وص من مطاأت وسياقات ميتلفة تماما  
لددةا، فددا  تلددوثر مب مددة تيليددم م ددا ر د يقددة  قددا  يتللدد  تطدداوز  دددود  ددد  الللمددات الإيطابيددة والسددلبية، إلدد  فهددم 

 .متلامم للسيرثة والمفالاقة واللحة المطازثة

 التوصيات  - 6
 :   بناء   ل  النتافو والمناق ة، بو ي البا  ين والملولاثن في هةا المطال  ما يلي

ضددرولاا تي ددي  يهددود كبيددرا لطمددع وت ددني  بيابددات مددن  :بندداء مطمو ددات بيابددات ةنيددة  السدديرثة .1
اللهطدددات والسدددياقات الميتلفدددة، خا دددة  للحدددة العربيدددة، وت دددمم هدددة  المطمو دددات ب و دددا  مدددن من دددات متعدددددا 
)يوتيددو ، تددوثتر، لاثددديا( وت ددنيفها بدقددة لفئددات الم ددا ر الدد  و وويددود السدديرثة، مددع تقليددم ةمددوض التسددمية 

 .الب رثة
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تلددوثر بمدداذ  تطمددع بددين التعددرل  لدد  الم ددا ر، اأبفعدداأت،  :اأسددت مالا فددي بمدداذ  متعددددا المهددام .2
 .والل ع  ن السيرثة في إطالا وا د لتيسين ابداء الللي

 AraBERT و RoBERTa اسددتيدام بمدداذ  سدديا ية متقدمددة م ددم :توظيدد  بمدداذ  سدديا ية مك ددر تقدددما   .3
التي م بتددا كفاءتهددا العاليددة، والعمددم  لدد  تيسددينها  اسددتيدام  ليددات ابتبددا  يديدددا لفهددم الع قددات بددين ميددزاء الددن  

 .الميتلفة
 ربيددة( -تلددوثر  لددول للتحلدد   لدد  اللتا ددة ةيددر المايالاثددة )م ددم الفرابلددو :معالطددة التيددديات العمليددة .4

 .وتيسين  مليات المعالطة المسبقة لتقليم الضوضاء في الن وص
تقييم النماذ  ليو فقو من  ي  الدقة، وللن ميضا  مددن  يدد  قدددلاتها  لدد  التعمدديم  :توسيع بلاج التقييم .5

 ..(Human Baseline)  ل  ب وص من مطاأت ومن ات ميتلفة، ومقالابة مدافها مع التقييم الب ري 
 المراجع  -7
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